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PROGRAMME DE CONNAISSANCE ET SUIVI DE LA FRÉQUENTATION MARITIME

Figure 1 - Axes du programme de connaissance et suivi de la fréquentation maritime du Bassin 
d’Arcachon (Geo4Seas, PNM BA 2020)
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Figure 2 - Cube de données à 4 dimensions (Pebesma & Bivand, 2023)
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Meyer, H., Reudenbach, C., Hengl, T., Katurji, M., and Nauss, T. (2018). Improving performance of spatio-temporal machine learning models using forward feature

selection and target-oriented validation. Environ. Model. Softw. 101, 1–9. doi: 10.1016/j.envsoft.2017.12.001.
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